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ABSTRACT 

This research was conducted to compare the accuracy of forecasting cryptocurency price volatility of binance 

coin and doge coin using econometric model including, ARIMA, THE GARCH, THE EGARCH and THE GJR-

GARCH. By using secondary data as Time Series Data, all of the 1,453 daily closing prices from January 15, 

2019, to January 15, 2023. The results of the study showed that the 3-month price forecast gave the best 

results for both binance and doge coin. Forecasting of doge coin prices, the EGARCH (1,1) model gave the 

best results for the 12-month training dataset, MAPE was 12.99759 and the ARIMA (12,1,10) model gave the 

best results for the 24-month training dataset, MAPE was 69.67758. Forecasting of binance coin price. The 

ARIMA (1,1,1) model gave the best results for the 12-month training dataset, MAPE was 26.44940 and the 

GJR-GARCH (1,1) model gave the best result for the 24-month training dataset, MAPE was 62.29128. 
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บทคดัย่อ 

การศึกษาวิจัยครัง้น้ีเป็นการเปรียบเทียบความแม่นยําของการพยากรณ์ความผันผวนของราคาสกุลเงินดิจิทัล 

BINANCE Coin และ DOGE Coin ด้วยการใช้เครื่องมือทางเศรษฐมิติแบบจําลอง ARIMA, THE GARCH, THE 

EGARCH และ THE GJR-GARCH โดยใชข้อ้มลูประเภททุตยิภูม ิ(Secondary Data) แบบอนุกรมเวลา (Time Series 

Data) โดยศกึษาจากขอ้มูลราคาปิดรายวนัจาํนวน 1,453 ขอ้มูล ตัง้แต่วนัที ่15 มกราคม 2562 ถงึ 15 มกราคม 2566 

ผลจากการศกึษาพบว่าการพยากรณ์ราคาล่วงหน้าในช่วง 3 เดอืนให้ผลลพัธ์ดทีี่สุด โดยการพยากรณ์ราคาสกุลเงนิ

ดจิทิลั DOGE Coin แบบจาํลอง EGARCH(1,1) ใหผ้ลลพัธด์ทีีสุ่ดสาํหรบัการใชข้อ้มลู 12 เดอืน ในการสรา้งแบบจาํลอง 

ได้ค่า MAPE เท่ากบั 12.99759 และแบบจําลอง ARIMA(12,1,10) ให้ผลลพัธ์ดทีี่สุดสําหรบัสําหรบัการใช้ขอ้มูล 24

เดอืน ในการสรา้งแบบจาํลอง ไดค่้า MAPE เท่ากบั 69.67758 และการพยากรณ์ราคาสกุลเงนิดจิทิลั BINANCE Coin 

แบบจําลอง ARIMA(1,1,1) ให้ผลลพัธ์ดีที่สุดสําหรบัการใช้ข้อมูล 12 เดือน ในการสร้างแบบจําลอง ได้ค่า MAPE 

เท่ากบั 26.44940 และแบบจําลอง GJR-GARCH(1,1) ให้ผลลพัธ์ดทีี่สุดสําหรบัการใช้ขอ้มูล 24 เดอืน ในการสร้าง

แบบจาํลอง ไดค้่า MAPE เท่ากบั 62.29128 

คาํสาํคญั: การพยากรณ์, สกุลเงนิดจิทิลั, Binance Coin, Doge Coin 
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บทนํา 

สกุลเงนิดจิทิลัหรอืทีรู่จ้กักนัในชื่อ Cryptocurrency ถอืกําเนิดขึน้มาผ่านการเปิดตวั White Paper เมื่อ วนัที ่31 ตุลาคม 

2008 ถูกสร้างโดยบุคคลหรอืกลุ่มบุคคลที่ใช้นามแฝงว่า Satoshi Nakamoto โดยสกุลเงินดจิทิลัสกุลแรกที่ถูกสร้าง

ขึ้นมานัน้มชีื่อว่า บิทคอยน์ (Bitcoin) หรือชื่อย่อว่า BTC ถูกสร้างให้มจีํานวนจํากัดไว้ที่ 21 ล้านเหรียญ (Narisara, 

2021) ซึ่งจะไม่สามารถมเีพิม่ไดห้ลงัจากนัน้อกี ธนาคารแห่งประเทศไทยได้อธบิายถงึสกุลเงนิดจิทิลัว่า เป็นสกุลเงนิ

ใหม่ทีส่รา้งขึน้จากกลไกคณิตศาสตร์ทีกํ่าหนดจํานวนไวจ้ํากดั ต้องใชร้ะบบคอมพวิเตอร์ถอดรหสัเพื่อนําเงนิออกจาก

กลไก สกุลเงนิใหม่น้ีสรา้งขึน้เพื่อลดการรวมศูนย์ของระบบการชําระเงนิผ่านสถาบนัการเงนิใหส้ามารถกระจายไปยงั

ผู้ใช้ในเครือข่ายสกุลเงินนัน้ๆ ได้ โดยใช้เทคโนโลยีบล็อกเชน (Blockchain) เชื่อมต่อแบบ Peer-to-Peer เชื่อมต่อ

โดยตรงระหว่างเครื่องคอมพิวเตอร์ภายในเครือข่ายด้วยกันเองแบบไม่มีตัวกลาง และด้วยเทคโนโลยีบล็อกเชน 

(Blockchain)น้ี ทําให้สามารถติดตามการเคลื่อนไหวของเงนิได้ สามารถป้องกนัการปลอมแปลงได้ มขีอ้ดทีี่รวดเร็ว 

ต้นทุนการทาํธุรกรรมตํ่า และปลอดภยั และในส่วนของจุดประสงค์ในการสรา้ง บทิคอยน์ นัน้เพื่อต้องการเป็น สกุลเงนิ 

ทีส่ําหรบัใชใ้นการแลกเปลี่ยนสนิคา้และบรกิารไดโ้ดยไม่ผ่านตวักลาง และสามารถทําธุรกรรมโอนเงนิขา้มประเทศได้

โดยไม่ต้องรอเวลา 3-5 วนั และลดค่าธรรมเนียมทีถ่อืว่าถูกกว่าการโอนแบบผ่านตวักลางอย่างมาก (ธนาคารกรุงศร,ี 

2022) และนับตัง้แต่ที ่บทิคอยน์ ไดถ้อืกําเนิดขึน้มา กถ็อืไดว้่าเป็นสกุลเงนิดจิทิลัสกุลหลกัของโลก มผีูส้นใจศกึษากลไก

การทํางานผ่านการอ่าน White Paper ของ บทิคอยน์ ทีถู่กเผยแพร่ในช่วงเวลาเดยีวกนักบัทีเ่ปิดตวัเหรยีญ จนนําไปสู่

การพัฒนาเหรียญสกุลเงินดิจิทลัเหรียญอื่นๆ กําเนิดขึ้นหลังจากนัน้อีกมากมาย เช่น เหรียญ Ethereum (ETH) 

Binance (BNB) Dogecoin (DOGE) เป็นตน้ ซึง่เหรยีญเหล่าน้ีถูกสรา้งขึน้มาบนพืน้ฐานของเทคโนโลยทีีเ่รยีกว่าบล็อก

เชนเช่นเดยีวกบั บทิคอยน์ แต่จะมคีวามแตกต่างในส่วนของกลไกการทํางาน การกําหนดจาํนวน Supply เหรยีญ การ

กําหนดวิธีการได้มาซึ่งเหรียญสกุลเงินนัน้ๆ ความสามารถเพิ่มเติมที่มากกว่า บิทคอยน์ เช่นการมีระบบ DeFi 

(Decentralized Finance) ทาํงานอยู่บนโครงสรา้งของเหรยีญนัน้ๆ ทาํใหเ้กดินวตักรรมทางการเงนิใหม่ๆมากมาย เช่น 

การทาํธุรกรรมทีค่ลา้ยกบัธนาคาร การใหกู้ย้มืเงนิ การฝากเงนิเพื่อไดร้บัดอกเบีย้ เป็นตน้  

เมื่อสกุลเงนิดจิทิลัมหีลากหลายสกุลมากขึน้ ทาํใหเ้กดิตลาดครปิโตเคอรเ์รนซ ี(Cryptocurrency) ทีเ่ป็นศูนยก์ลางในการ

แลกเปลี่ยนสกุลเงินดิจิทลัต่างๆ นักลงทุนสามารถนําเงินในรูปแบบสกุลเงินเฟียต (Fiat Currency) เช่น สกุลเงิน

ดอลลาร์ มาใชใ้นการซื้อขายแลกเปลี่ยนเป็นสกุลเงนิดจิทิลัได ้ตลาดครปิโตเคอรเ์รนซไีดร้บัการขนานนามว่าเป็นตลาด

ทีม่คีวามผนัผวนสงู มจีุดเด่นอยู่ทีร่าคาเหรยีญสกุลเงนิดจิทิลัขึน้และลงไดห้ลายเปอรเ์ซน็ต ์เพราะตลาดไม่มเีพดานราคา 

(Ceiling) ไม่มกีารหา้มซื้อขายเหรยีญตวัไหนในบางเวลา (Circuit Breaker) เปิดตลอด 24 ชัว่โมง ไม่มเีวลาปิดตลาด 

เหมอืนตลาดหุน้ และเปิดซื้อขายกบันักลงทุนทัว่โลก ทําใหต้ลาดมคีวามเสีย่งสูงและมโีอกาสผนัผวนไดต้ลอดเวลา นัก

ลงทุนที่มีประสบการณ์จะคุ้นเคยกับสภาวะตลาดในช่วงที่มีความผนัผวน เช่น การลงทุนในตลาดหลกัทรพัย์แห่ง

ประเทศไทย การลงทุนในตลาดหลกัทรพัยนิ์วยอรก์ ตลาดหลกัทรพัยล์อนดอน เป็นตน้ ซึง่ตลาดการลงทุนเหล่าน้ีก่อตัง้

ขึน้มาเป็นระยะเวลาหลายสบิปี ทําใหม้รีะยะเวลาและขอ้มลูสําหรบัการศกึษารูปแบบพฤตกิรรมการลงทุนและความผนั

ผวนของตลาดอยู่พอสมควร แต่กบัการลงทุนในตลาดครปิโตเคอรเ์รนซ ีซึง่เป็นตลาดทีถ่อืกําเนิดมาไดไ้ม่นาน นักลงทุน

อาจยงัไม่มคีวามคุน้เคย กบัขอ้มลูและระยะเวลาการศกึษาพฤตกิรรมมากนักเมื่อเทยีบกบัการลงทุนในตลาดทุนอื่นๆ ที่

กําเนิดมาก่อน ทําใหม้คีวามเสี่ยงในการลงทุน อาจทําให้มโีอกาสที่จะขาดทุนในตลาดครปิโตเคอร์เรนซี ได้ง่าย การ

บรหิารความเสีย่งในการลงทุนอาจมดีว้ยกนัในหลายรูปแบบทัง้การลงทุนแบบกระจายความเสีย่งในหลายๆสนิทรพัย์ 

การลงทุนโดยการ DCA (Dollar-Cost Averaging) การลงทุนโดยพจิารณาจากปัจจยัพื้นฐานของสนิทรพัย์ หรอืการ

ลงทุนโดยใช้เครื่องมอืทางเทคนิคในการประเมนิจุดซื้อจุดขายสนิทรพัย์ และอีกวธิหีน่ึงในนัน้คอืการใช้คณิตศาสตร์ 

วธิกีารทางเศรษฐมติิ ซึ่งใช้ในการพยากรณ์ราคาสนิทรพัย์ในอนาคตเพื่อวางแผนการลงทุน ณัฎฐ์สุภานัน สุพทัธนะ 

(2557) ได้มีการนําแบบจําลอง ARIMA ARIMAX มาใช้ในการพยากรณ์ดชันีราคาเหล็กของประเทศไทย และยงัมี

งานวจิยัของสุชาดา ปอเจรญิ เฉลมิพล จตุพร และอภญิญา วนเศรษฐ. (2564) ใชแ้บบจาํลอง ARIMA เช่นเดยีวกนั ใน
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การพยากรณ์ราคาหุน้ในหมวดอุตสาหกรรมเทคโนโลยสีารสนเทศและการสื่อสารเพื่อคาดการณ์ผลตอบแทนจากกล

ยุทธ์การลงทุนถวัเฉลี่ยต้นทุน นอกจากน้ียงัมกีารใช้แบบจําลอง GARCH และ EGARCH ในงานวจิยัของ สุนันท์ใจ 

เนตรงาม และ กญัญ์สุดา น่ิมอนุสสรณกุล ในการวเิคราะห์ความผนัผวนของอตัราผลตอบแทนกองทุนจนี และยงัมี

งานวจิยัของ ณพฐ ์โสภพีนัธ (2564) การประเมนิมลูค่าความเสีย่งในการลงทุนในทองคาํในสถานการณ์การแพร่ระบาด

COVID-19 โดยใชแ้บบจําลอง ARIMA GARCH EGARCH GJR-GARCH เป็นต้น การนําแบบจาํลองเศรษฐมติมิาใช้

ในพยากรณ์สามารถเป็นเครื่องมอืช่วยในการตัดสินใจในการลงทุนได้ ทัง้น้ีการพยากรณ์ด้วยแบบจําลองต่างๆ ใน

งานวจิยัต่างๆ ทีผู่ว้จิยัไดท้ําการศกึษาส่วนใหญ่จะเป็นการศกึษากบัสนิทรพัยท์ีกํ่าเนิดมานานกว่าสกุลเงนิดจิทิลัและมี

ความผนัผวนทีน้่อยกว่าตลาดครปิโตเคอร์เรนซ ีทําใหง้านวจิยัทีศ่กึษาเครื่องมอืทางเศรษฐมติกิบัตลาดสกุลเงนิดจิทิลั

ต่างๆ จงึมปีรมิาณทีน้่อยกว่าและยงัไม่แพร่หลายมากนัก ส่วนใหญ่จะมุ่งเน้นไปทีก่ารสรา้งแบบจาํลองทีเ่หมาะสมเพยีง 

หน่ึงหรือสองแบบจําลอง บางงานวิจยัอาจเป็นการเปรียบเทียบหลายแบบจําลองต่อสินทรพัย์หน่ึงๆ และเป็นการ

พยากรณ์เฉพาะช่วงเวลาเดยีวและทําการเปรยีบเทยีบผลลพัธ ์จงึทาํใหม้โีอกาสทีผู่ว้จิยัจะศกึษาแบบจาํลองทีเ่หมาะสม

กบัสกุลเงนิดจิทิลัทีย่งัไม่เป็นทีแ่พร่หลายในการศกึษา และการพยากรณ์ผลลพัธ์ในหลายช่วงเวลาเพื่อเพิม่มติใินการ

เลอืกใชแ้บบจาํลองทีเ่หมาะสมในช่วงเวลาต่างๆ ได ้

สกุลเงนิดจิทิลั นอกจากสกุลหลกัทีช่ื่อว่าบทิคอยน์ กย็งัมสีกุลอื่นๆ อกีมากมายถอืกําเนิดขึน้มา โดยจากการจดัอนัดบั 

มลูค่าตามราคาตลาด (Market Capitalization) ของสกุลเงนิดจิทิลัต่างๆ ทีไ่ม่ใช่ Stable Coin โดยขอ้มลูจาก Bitkub ให้

คาํนิยาม Stable Coin ไวว้่า เป็นสนิทรพัยด์จิทิลัหรอืเหรยีญครปิโตฯ ทีม่คีวามมัน่คงสงู ซึง่เอาไวเ้ป็นตวักลางในการซื้อ

ขายแลกเปลี่ยนครปิโตเคอร์เรนซอีื่น การจดัอนัดบัทีใ่หญ่ทีสุ่ดจากเวป็ไซต์ Coinmarketcap 3 อนัดบัแรกไดแ้ก่ อนัดบั

หน่ึง BTC อนัดบัสอง ETH อนัดบัสาม BNB ผูว้จิยัมคีวามสนใจในการศกึษาสกุลเงนิดจิทิลั BNB เน่ืองดว้ยเป็นสกุลเงนิ

ดจิทิลัของ Exchange ทีม่มีลูค่ามากทีสุ่ดเมื่อเทยีบกบัสกุลเงนิดจิทิลัจาก Exchange อื่น และยงัสามารถอยูใ่น 3 อนัดบั

แรกจากการจดัอนัดบัได ้

Binance Coin หรือ BNB เป็นสกุลเงินดิจิทลัชนิดหน่ึงในตลาดคริปโตเคอร์เรนซี เปิดตัวในปี 2017 โดยผู้สร้างคือ 

Binance ซึ่งเป็นแพลตฟอร์มซื้อขายแลกเปลี่ยนสกุลเงนิดจิทิลัที่ใหญ่ที่สุดในโลกถูกสร้างขึ้นมาให้มอียู่อย่างจํากัดที่

จํานวน 200 ล้าน BNB (สุรีย์, 2021) มีการพฒันาใชร้ะบบบล็อกเชนของตนเองชื่อ Binance Chain หรือ BEP2 ซึ่ง

ทํางานแบบ Proof Of Stake ทีถู่กสรา้งขึน้ใหม่เพื่อรองรบัการสรา้ง Token ต่างๆ แทน Blockchain อื่นๆ และอํานวย

ความสะดวกในการประมวลผลการซื้อขายที่รวดเร็ว และยังมีความกระจายศูนย์ (Decentralized) ทําให้มีความ

ปลอดภยัและน่าเชื่อถอื สามารถนําเหรยีญ BNB ใชใ้นการจ่ายค่าธรรมเนียมการทาํธุรกรรมบน Binance Exchange ซึง่

จะได้รบัส่วนลดในการจ่ายค่าธรรมเนียม ใช้ซื้อ-ขายสินค้ากับผู้ประกอบการที่รบัชําระค่าสินค้าด้วยเหรียญ BNB 

สามารถนําไปเพิม่มูลค่าใน Binance Saving ที่เป็นการฝากแบบ Flexible Saving ได้ ฝากเพื่อกินดอกเบี้ย สามารถ

ถอนเมื่อไหร่กไ็ด ้ฝากใน Locked Staking เป็นการทีนํ่า BNB ไปฝาก โดยทีกํ่าหนดระยะเวลา 30, 60 และ 90 วนั ไม่

สามารถทาํการถอนไดใ้นระหว่างน้ี เพื่อใหไ้ดม้าซึง่ดอกเบีย้หรอืผลตอบแทนในระยะเวลาทีกํ่าหนดฝากใน Launchpool 

ทีเ่ป็นการนํา BNB ไปฝากเพื่อเขา้ร่วมโครงการทีจ่ะเปิดตวัเหรยีญใหม่ โดยจะไดร้บัค่าตอบแทนเป็นเหรยีญสกุลอื่นๆ 

กลบัมาโดยที่ BNB ยงัคงจํานวนเท่าเดมิ มกีระบวนการเผาเหรยีญ (Burn) ซึ่งถูกกําหนดให้เกิดขึ้นในทุกๆ ไตรมาส 

เพื่อรกัษาสมดุลของเหรยีญในตลาด นักลงทุนในไทยทีล่งทุนในตลาดครปิโตเคอร์เรนซ ีหลายรายเลอืกใชบ้รกิารของ 

Binance Exchange เพราะมนีวตักรรมทางการเงนิทีห่ลากหลาย มกีลุ่มผูใ้ชง้านอยู่ทัว่โลก ผูศ้กึษาจงึมคีวามสนใจทีจ่ะ

ศกึษาเหรยีญสกุลเงนิน้ี นอกจากน้ียงัมสีกุลเงนิดจิติอลอกีหน่ึงสกุลเงนิ ไดแ้ก่ Doge Coin 

Doge Coin เป็นสกุลเงนิดจิทิลัชนิดหน่ึงในตลาดครปิโตเคอร์เรนซี เปิดตวัในปี 2013 ถูกสร้างโดยโปรแกรมเมอร์ชื่อ 

Billy Markus และ Jackson Palmer สามารถผลิตเหรยีญ (Mining) ออกมาได้เรื่อยๆ ตามความต้องการ โดย Doge 

Coin Chain ทํางานแบบ Proof Of Stake มจีุดประสงค์เพื่อใชเ้ป็นเงนิดจิทิลัหมุนเวยีนในระบบครปิโตเคอร์เรนซ ีและ

ตอ้งการสรา้งใหส้กุลเงนิน้ีใชง้านงา่ยกว่าบทิคอยน์ แมม้ลูค่า Doge Coin ไม่มากเท่าบทิคอยน์ แต่เป็นเหรยีญทีม่ผีูนิ้ยม
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เทรดเป็นจํานวนมาก จนทําใหมู้ลค่าตามราคาตลาด ของเหรยีญขึน้มาอยู่ใน 10 อนัดบัแรกของโลก (coinmarketcap, 

2565) ในช่วงแรกถูกใชส้ําหรบัการใหท้ปิต่างๆ เป็นหลกั เรยีกว่า Dogetipbot เช่น การใหท้ปิสมาชกิเวบ็ reddit หรอื 

ใชเ้ป็นของขวญัในการขดุบทิคอยน์ (KTC, 2564) ความนิยมของ Doge Coin ไดร้บัความสนใจมากขึน้จากทัง้นักลงทุน

และผูพ้ฒันา จากการทีม่ ีElon Musk เป็นผูจุ้ดกระแสแทบจะทุกครัง้ โดยในเดอืนสงิหาคมปี 2565 ไดป้ระกาศเปิดตวั 

LIBDOGECOIN ซึ่งเป็นฟังก์ชัน่ที่จะทําให้ Dogecoin สามารถนําไปใช้ได้กบัหลายแพลตฟอร์ม พร้อมรองรบัภาษา

โปรแกรมหลายภาษาดว้ยกนั เช่น Python, Ruby และ Node.js การพฒันาโปรเจคในครัง้น้ีถอืว่าสรา้งมูลค่าเพิม่ใหก้บั 

Dogecoin Blockchain เป็นอย่างมาก (bitcoinaddict, 2564) Doge coin เป็นสกุลเงินดิจิทลัที่มีความน่าสนใจเพราะ

สามารถผ่านพ้นความผนัผวนของตลาดคริปโตเคอร์เรนซี มาได้ในทุก Cycle ของ Bitcoin Halving ไม่ล่มสลายไป

เหมือนเช่นเหรียญสกุลเงินอื่นๆ และ Doge coin ยังมี มูลค่าตามราคาตลาด อยู่ใน 10 อันดับสูงสุดของโลก 

(coinmarketcap, 2565) ผูศ้กึษาจงึมคีวามสนใจทีจ่ะศกึษาเหรยีญสกุลเงนิน้ี 

การวเิคราะห์ขอ้มูลโดยใชแ้บบจาํลองในการพยากรณ์เป็นการคาดการณ์โดยศกึษาจากขอ้มลูเก่าและรูปแบบต่างๆ ใน

อดตี ใชเ้ครื่องมอืทางสถติคิาดการณ์ความต้องการและแนวโน้มในอนาคต ซึ่งจะเป็นส่วนช่วยตดัสนิใจในวางแผนดา้น

การลงทุนได ้เช่น การใชแ้บบจาํลองทางเศรษฐมติทิีไ่ดก้ล่าวไวข้า้งตน้ 

ดงันัน้ ในการวจิยัครัง้น้ีผูว้จิยัมคีวามสนใจทีจ่ะทาํการศกึษาความผนัผวนของราคาเหรยีญสกุลเงนิดจิทิลั 2 สกุล ไดแ้ก่ 

Binance Coin และ DOGE Coin โดยใช้แบบจําลองความผันผวนแบบตัวแปรเดียวหลายแบบจําลอง ซึ่งได้แก่

แบบจาํลอง ARIMA, THE GARCH, THE EGARCH และ THE GJR-GARCH ในการพยากรณ์ความผนัผวนของราคา 

ในช่วงเวลาต่างๆ ซึ่งแบบจําลองดงักล่าวสามารถใชพ้ยากรณ์ความผนัผวนทีเ่ปลีย่นแปลงตามเวลาได ้ซึ่งผลลพัธ์ทีไ่ด้

อาจใช้เป็นตวัช่วยนักลงทุน ในการกําหนดแผนกลยุทธ์การลงทุนเพื่อเพิ่มประสิทธภิาพและลดความเสี่ยงของการ

ตดัสนิใจในการลงทุนในสกุลเงนิดจิทิลั 

 

การทบทวนวรรณกรรม 

จากการศกึษาพบว่ามผีูท้ําวจิยัเกี่ยวกบัการใชแ้บบจาํลองในการพยากรณ์ความผนัผวนและราคาไวห้ลากหลาย เช่น 

องัคณา ตาเสนา และธรีศลิป์ กนัธาการ (2018) ไดศ้กึษาการพยากรณ์ผูโ้ดยสารสนามบนิแม่สอด จงัหวดัตาก โดยใช้

ขอ้มูลจํานวนผูโ้ดยสารรายเดอืนทีเ่ดนิทางผ่านสนามบนิตัง้แต่เดอืนสงิหาคม พ.ศ.2553 ถงึ ตุลาคม พ.ศ.2559 โดยใช้

แบบจําลอง ARIMA ในการพยากรณ์ โดยใช้การวดัค่าทางสถิติต่างๆ เช่น ค่า AIC SIC Adjust R Square ในการ

คดัเลอืกแบบจําลอง ARIMA order ทีเ่หมาะสม ผลลพัธท์ีไ่ดค้อื แบบจําลอง ARIMA(1,1) ใหค้วามแม่นยําในการพยา

การณ์มากที่สุด นอกจากน้ียงัมงีานวจิยัอื่นนําแบบจําลอง ARIMA ไปใชท้ดสอบร่วมกบัแบบจําลอง ARIMAX ซึ่งเป็น

งานวจิยัของ กมลวรรณ สารพานิช (2012) ทีไ่ดศ้กึษา การพยากรณ์ราคาน้ํามนัดบิล่วงหน้าในตลาดฟิวเจอร์สไ์นเมก็ซ์

โดยวธิอีารมีาและอารแีมกซ์ โดยใชแ้บบจําลอง ARIMA และ ARIMAX โดยใชข้อ้มลูราคาน้ํามนัดบิในตลาดล่วงหน้า 7 

ม.ค. พ.ศ.2543-27 ม.ค. พ.ศ.2555 ใช้วธิทีางสถิติ Root Mean Square Error (RMSE) ในการวดัค่าแบบจําลองที่มี

ความเหมาะสมมากทีสุ่ด และใชค่้า Relative Root Mean Square Error (RRMSE) ในการเปรยีบเทยีบแบบจาํลอง ซึ่ง

ไดผ้ลลพัธว์่าแบบจาํลอง ARIMA และ ARIMAX ใหผ้ลการพยากรณ์ทีค่วามแม่นยาํไม่แตกต่างกนั  

ซึง่ไดผ้ลลพัธต์รงกนัขา้มกบังานวจิยัของ ณฎัฐสุ์ภานัน สุพทัธนะ (2014) การพยากรณ์ดชันีราคาเหลก็ของประเทศไทย

โดยแบบจําลอง ARIMA และแบบจําลอง ARIMAX โดยใชข้อ้มูลรายเดอืนของดชันีราคาเหลก็ของประเทศไทย ตัง้แต่ 

มกราคม พ.ศ.2552 ถงึตุลาคม พ.ศ.2557 โดยใชค่้าทางสถติ ิMean Absolute Percent Error(MAPE) และ Root Mean 

Square Error (RMSE) ในการเปรยีบเทยีบ และผู้วจิยัได้มกีารใชต้วัแปรอิสระเพิม่เติมคอืราคาน้ํามนัและราคาสนิแร่

เหล็กกับแบบจําลอง ARIMAX ผลลพัธ์พบว่าแบบจําลอง ARIMAX ให้ค่าพยากรณ์ที่มคีวามแม่นยํามากกว่า โดยมี

สาเหตุมาจากเพราะ ARIMAX เป็นแบบจําลองทีส่ามารถเพิม่ตวัแปรอิสระได ้ในขณะทีแ่บบจําลอง ARIMA จะใชก้าร

พยากรณ์ดว้ยขอ้มลูดชันีราคาเหลก็เพยีงอย่างเดยีวจงึทาํใหแ้บบจาํลอง ARIMAX ใหผ้ลลพัธท์ีด่กีว่า  
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นอกจากน้ียงัมกีารพยากรณ์โดยใชแ้บบจาํลองรูปแบบอื่นเขา้มาร่วมในการเปรยีบเทยีบ เช่นงานวจิยัของ ภูวศิ บรรจง

พฒันา (2021) ในหวัขอ้ การศกึษาและเปรยีบเทยีบตวัแบบการพยากรณ์ ARIMA, ARIMAX, และ GARCH ต่อดชันี 

SET 50 ในช่วงก่อน-หลงัการเกดิวกิฤตการณ์โรคระบาดโควดิ-19 มแีบบจาํลอง GARCH เพิม่เตมิเขา้มา โดยใชข้อ้มลู

อนุกรมเวลาก่อนและหลงัการเกดิวกิฤตการณ์โรคระบาดโควดิ-19 เป็นจํานวน 489 และ 483 ขอ้มูลตามลําดบั และใช้

ค่าทางสถิต ิMAPE และ RMSE เพื่อหาตวัแบบทีใ่หค่้าความคลาดเคลื่อนน้อยทีสุ่ดเพื่อเปรยีบเทยีบแบบจําลอง และ

ผลลพัธต์วัแบบทีม่คีวามมค่ีาความคลาดเคลือ่นตํ่าทีสุ่ดจากระหว่าง 3 ตวัแบบ และเหมาะสมในการใชพ้ยากรณ์ทีสุ่ดคอื

ตวัแบบพยากรณ์ GARCH  

แบบจาํลอง GARCH ไดถู้กนําไปใชใ้นงานวจิยัของ สุนันทใ์จ เนตรงามและกญัญ์สุดา น่ิมอนุสสรณ์กุล (2015) ซึง่ศกึษา

เกีย่วกบั การวเิคราะหค์วามผนัผวนของอตัราผลตอบแทนกองทุนหุน้จนี โดยใชข้อ้มลูอตัราผลตอบแทนของกองทุนหุน้

จนีฮัง่เซ้ง,กองทุนหุน้จนีเซิ้นเจิน้,อตัราแลกเปลี่ยนเงนิดอลลาร์ฮ่องกงต่อเงนิดอลลาร์สหรฐั และ อตัราแลกเปลี่ยนเงนิ

หยวนต่อเงนิดอลลารส์หรฐัตัง้แต่เดอืน ธนัวาคม ปี พ.ศ.2555 จนถงึเดอืน มนีาคม ปี พ.ศ.2559 เป็นระยะเวลา 966 วนั 

ใช้วิธีทางสถิติเปรียบเทียบค่า Akaike info criterion (AIC) และ Schwarz criterion (SC) ในการเลือกแบบจําลอง 

GARCH Order ทีเ่หมาะสม พบว่าแบบจาํลอง GARCH (1,1) มคีวามเหมาะสมมากทีสุ่ด และยงัมงีานวจิยัทีศ่กึษาโดย

ใชแ้บบจาํลอง GARCH ใชก้ารพยากรณ์แต่ไดผ้ลลพัธก์ารสรา้งตวัแบบทีต่่างกนั เช่นงานวจิยัของ จติตฤณ ชลูดดง และ

สมพร ปัน่โภชา (2018) ไดศ้กึษาการพยากรณ์ความผนัผวนดชันีค่าเงนิทีแ่ทจ้รงิของประเทศคู่คา้ที่สําคญัของไทยใช้

ขอ้มูลรายเดอืนของกลุ่มตวัอย่างดชันีค่าเงนิทีแ่ทจ้รงิ (REER) มกราคม ค.ศ. 2008 ถงึวนัที ่ธนัวาคม ค.ศ. 2017 โดย

พิจารณาจากค่า Akaike Information Criterion (AIC) และ Schwartz Criterion (SC) รูปแบบของแบบจําลองที่ให้ค่า 

AIC และ SC น้อยทีสุ่ดจะเป็นรปูแบบทีด่ทีีสุ่ด พบว่าแบบจาํลอง GARCH (1,2) เหมาะสมทีสุ่ด  

การนําแบบจาํลองไปศกึษากบัสกุลเงนิดจิติอล Bitcoin ไดม้กีารนําแบบจาํลอง GARCH และ EGARCH มาเปรยีบเทยีบ

กนั ซึง่เป็นงานวจิยัของ Viviane Y. Naimy และ Marianne R. Hayek (2018) ไดศ้กึษาเรื่องการพยากรณ์ความผนัผวน

ของราคา Bitcoin โดยใชก้ารเปรยีบเทยีบแบบจาํลองดว้ยค่าทางสถติ ิMean Absolute Error (MAE), Root 

Mean Square Error (RMSE) และ Mean Absolute Percent Error(MAPE) พบว่าแบบจําลอง EGARCH (1,1) ได้

ผลลพัธ์ที่ดกีว่าแบบจําลอง GARCH (1,1) ซึ่งสอดคล้องกบังานวจิยัของ ณพฐ์ โสภีพนัธ์ (2016) ที่ได้ศกึษาตวัแบบ

ความผนัผวนสาํหรบัการพยากรณ์ราคาขา้วดว้ยแบบจาํลอง ดว้ยตวัแบบ GARCH, EGARCH และ GJR-GARCH จาก

การพจิารณาค่าสถติติ่างๆ พบว่าแบบจาํลอง EGARCH (1,1) ใหผ้ลลพัธด์ทีีสุ่ด  

ซึง่แตกต่างจากงานวจิยัของ Viviane Naimy,Omar Haddad, Gema Ferna, Rim El Khoury (2018) ไดศ้กึษาเรื่องการ

พยากรณ์ความผนัผวนของราคาสกุลเงนิดจิติอลดว้ยโมเดล GARCH ในแบบต่างๆประกอบดว้ย SGARCH, IGARCH 

(1,1), EGARCH (1,1), GJR-GARCH (1,1), APARCH (1,1), TGARCH (1,1) and CGARCH (1,1) พบว่าแบบจาํลอง 

GJR-GARCH เป็นแบบจาํลองทีใ่หค่้าการพยากรณ์ไดด้ทีีสุ่ด 

ดงันัน้ในการศกึษาครัง้น้ีจงึมุ่งเน้นการเลอืกแบบจําลองหลากหลายรูปแบบ ได้แก่ ARIMA, GARCH, EGARCH และ 

GJR-GARCH นํามาพยากรณ์ความผนัผวนของราคาเหรยีญ BNB และ DOGE Coin เพื่อหาแบบจําลองที่เหมาะสม

ทีสุ่ดสาํหรบัการพยากรณ์ของแต่ละเหรยีญ เพื่อใหนั้กลงทุนนําไปใชเ้ป็นแนวทางในการวางแผนการลงทุน 
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กรอบแนวคิดการวิจยั 

 

 

 

 

 

 

ภาพท่ี 1 กรอบแนวคดิ 

 

วิธีดาํเนินการวิจยั 

การวจิยัครัง้น้ีเป็นการวจิยัเชงิปรมิาณ (Quantitative Research) ใชข้อ้มูลทุตยิภูม ิ(Secondary Data) ประเภทอนุกรม

เวลา (Time Series Data) โดยนําเขา้ขอ้มลูราคาปิดรายวนัยอ้นหลงัของสกุลเงนิดจิติอล BINANCE Coin และ DOGE 

Coin ตัง้แต่วนัที ่15 มกราคม 2562 ถงึ 15 มกราคม 2566 โดยเกบ็รวบรวมขอ้มูลจาก Bloomberg Terminal และนํา

ขอ้มูลทีไ่ดม้าสรา้งแบบจําลองทางเศรษฐมติ ิโดยแบ่งขอ้มูลใชใ้นการสรา้งแบบจําลองเป็น 2 ช่วงเวลา ตัง้แต่วนัที ่15 

มกราคม 2562 ถงึ 15 มกราคม 2563 (12 เดอืน) และ ตัง้แต่วนัที ่15 มกราคม 2562 ถงึ 15 มกราคม 2564 (24 เดอืน) 

พยากรณ์ราคาในช่วงเวลาต่างๆ ล่วงหน้า ไดแ้ก่ 3 เดอืน, 6 เดอืน, 9 เดอืน, 12 เดอืน และ 24 เดอืน เปรยีบเทยีบผล

ความแม่นยาํในการพยากรณ์ดว้ยค่า MAPE (Mean Absolute Percentage Error) โดยมนัียสาํคญัทางสถติทิีร่ะดบั .05 

 

ผลการวิจยั 

จากการศกึษาเปรยีบเทยีบความแม่นยําของการพยากรณ์ดว้ยแบบจําลองทางเศรษฐมติ ิได้มกีารนําราคาปิดรายวนั

ยอ้นหลงัของสกุลเงนิดจิติอล BINANCE Coin และ DOGE Coin มาทําการทดสอบและแก้ไขปัญหาต่างๆ ของขอ้มลู

และนํามาสรา้งตวัแบบจําลองซึ่งไดค่้าพารามเิตอร์ของแบบจาํลองทีเ่หมาะสมสําหรบันําไปพยากรณ์ไดแ้ก่แบบจําลอง 

GARCH (1,1), EGARCH(1,1), GJR-GARCH(1,1) และ ARIMA (12,1,1) สําหรับ DOGE Coin , ARIMA (12,1,10) 

สาํหรบั BINANCE Coin ซึง่ไดผ้ลลพัธจ์ากการพยากรณ์แสดงดงัตางรางดา้นล่างน้ี 

ผลการพยากรณ์เหรียญ DOGE Coin 

 

ตารางท่ี 1 ผลการพยากรณ์ในช่วงเวลาต่างๆ โดยใชข้อ้มลู 12 เดอืน ในการสรา้งแบบจาํลอง  

แบบจาํลอง 
 Mean absolute percentage error (MAPE) 

3 เดือน 6 เดือน 9 เดือน 12 เดือน 24 เดือน 

ARIMA (12,1,1) 18.15265 15.33924 16.01319 51.93392 68.26169 

GARCH (1,1) 20.90100 18.27835 16.25372 51.07289 67.31014 

EGARCH (1,1) 12.99759 20.05437 34.15214 69.76533 83.06350 

GJR-GARCH (1,1) 13.85970 16.49970 27.55530 64.03467 78.28981 

 

จากตารางที ่1 พบว่าการพยากรณ์ล่วงหน้า 3 เดอืน แบบจาํลอง EGARCH(1,1) ใหผ้ลลพัธด์ทีีสุ่ดไดค้่า MAPE เท่ากบั 

12.99759 การพยากรณ์ล่วงหน้า 6 เดอืน แบบจาํลอง ARIMA(12,1,1) ใหผ้ลลพัธด์ทีีสุ่ดไดค้่า MAPE เท่ากบั 15.33924 

การพยากรณ์ล่วงหน้า 9 เดอืน แบบจาํลอง ARIMA(12,1,1) ใหผ้ลลพัธด์ทีีสุ่ดไดค้่า MAPE เท่ากบั 16.01319 

การพยากรณ์ล่วงหน้า 12 เดอืน แบบจาํลอง GARCH(1,1) ใหผ้ลลพัธด์ทีีสุ่ดไดค้่า MAPE เท่ากบั 51.07289 

ราคาปิดรายวนัยอ้นหลงัของสกุลเงนิดจิติอล BINANCE Coin และ 

DOGE Coin  ตัง้แต่วนัที ่15 มกราคม 2562 ถงึ 15 มกราคม 2566 

แบบจาํลอง                                                                     

ARIMA, THE GARCH, THE EGARCH, THE GJR-GARCH 
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การพยากรณ์ล่วงหน้า 24 เดอืน แบบจาํลอง GARCH(1,1) ใหผ้ลลพัธด์ทีีสุ่ดไดค้่า MAPE เท่ากบั 67.31014 

 

ตารางท่ี 2 ผลการพยากรณ์ในช่วงเวลาต่างๆ โดยใชข้อ้มลู 24 เดอืน ในการสรา้งแบบจาํลอง 

แบบจาํลอง 
Mean absolute percentage error (MAPE) 

3 เดือน 6 เดือน 9 เดือน 12 เดือน 24 เดือน 

ARIMA (12,1,10) 69.67758 82.79901 86.49505 83.91991 82.86337 

GARCH (1,1) 72.35192 84.68367 88.50353 89.53792 89.33674 

EGARCH (1,1) 72.30122 84.66625 88.52451 90.00882 89.92866 

GJR-GARCH (1,1) 72.24150 84.59456 88.40261 89.17237 88.90464 

 

จากตารางที่ 2 พบว่าการพยากรณ์ล่วงหน้า 3 เดือน แบบจําลอง ARIMA(12,1,10) ให้ผลลพัธ์ดีที่สุดได้ค่า MAPE 

เท่ากบั 69.67758 การพยากรณ์ล่วงหน้า 6 เดอืน แบบจําลอง ARIMA(12,1,10) ใหผ้ลลพัธด์ทีีสุ่ดไดค่้า MAPE เท่ากบั 

82.79901 การพยากรณ์ล่วงหน้า 9 เดือน แบบจําลอง ARIMA(12,1,10) ให้ผลลัพธ์ดีที่สุดได้ค่า MAPE เท่ากับ 

86.49505 การพยากรณ์ล่วงหน้า 12 เดือน แบบจําลอง ARIMA(12,1,10) ให้ผลลัพธ์ดีที่สุดได้ค่า MAPE เท่ากับ 

83.91991 การพยากรณ์ล่วงหน้า 24 เดือน แบบจําลอง ARIMA(12,1,10) ให้ผลลัพธ์ดีที่สุดได้ค่า MAPE เท่ากับ

82.86337 

ผลการพยากรณ์เหรียญ BINANCE Coin 

 

ตารางท่ี 3 ผลการพยากรณ์ในช่วงเวลาต่างๆ โดยใชข้อ้มลู 12 เดอืน ในการสรา้งแบบจาํลอง 

แบบจาํลอง 
Mean absolute percentage error (MAPE) 

3 เดือน 6 เดือน 9 เดือน 12 เดือน 24 เดือน 

ARIMA (1,1,1) 26.44940 25.67225 20.88105 48.11600 62.53530 

GARCH (1,1) 30.67734 38.29337 34.34748 51.11186 62.25027 

EGARCH (1,1) 28.36630 31.49211 26.23487 48.17319 61.56099 

GJR-GARCH (1,1) 38.29630 56.75091 58.11716 63.69941 67.20470 

 

จากตารางที ่3 พบว่าการพยากรณ์ล่วงหน้า 3 เดอืน แบบจาํลอง ARIMA(1,1,1) ใหผ้ลลพัธด์ทีีสุ่ดไดค่้า MAPE เท่ากบั 

26.44940 การพยากรณ์ล่วงหน้า 6 เดอืน แบบจาํลอง ARIMA(1,1,1) ใหผ้ลลพัธด์ทีีสุ่ดไดค้่า MAPE เท่ากบั 25.67225

การพยากรณ์ล่วงหน้า 9 เดือน แบบจําลอง ARIMA(1,1,1) ให้ผลลพัธ์ดีที่สุดได้ค่า MAPE เท่ากับ 20.88105 การ

พยากรณ์ล่วงหน้า 12 เดอืน แบบจาํลอง ARIMA(1,1,1) ใหผ้ลลพัธด์ทีีสุ่ดไดค้่า MAPE เท่ากบั 48.11600 การพยากรณ์

ล่วงหน้า 24 เดอืน แบบจาํลอง EGARCH(1,1) ใหผ้ลลพัธด์ทีีสุ่ดไดค้่า MAPE เท่ากบั 61.56099 
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ตารางท่ี 4 ผลการพยากรณ์ในชว่งเวลาต่างๆ โดยใชข้อ้มลู 24 เดอืน ในการสรา้งแบบจาํลอง 

แบบจาํลอง 
Mean absolute percentage error (MAPE) 

3 เดือน 6 เดือน 9 เดือน 12 เดือน 24 เดือน 

ARIMA (1,1,1) 62.66833 75.06768 78.86739 80.37544 79.46722 

GARCH (1,1) 62.55932 74.90167 78.63779 79.79769 78.77405 

EGARCH (1,1) 62.31351 74.52139 78.11006 78.46725 77.17774 

GJR-GARCH (1,1) 62.29128 74.51330 78.11223 78.51424 77.23846 

 

จากตารางที่ 4 พบว่าการพยากรณ์ล่วงหน้า 3 เดอืน แบบจําลอง GJR-GARCH(1,1) ให้ผลลพัธ์ดทีี่สุดได้ค่า MAPE 

เท่ากับ 62.29128 การพยากรณ์ล่วงหน้า 6 เดอืน แบบจําลอง GJR-GARCH(1,1) ให้ผลลพัธ์ดีที่สุดได้ค่า MAPE 

เท่ากบั 74.51330 การพยากรณ์ล่วงหน้า 9 เดอืน แบบจําลอง EGARCH(1,1)ให้ผลลพัธ์ดทีี่สุดได้ค่า MAPE เท่ากบั 

78.11006 การพยากรณ์ล่วงหน้า 12 เดือน แบบจําลอง EGARCH(1,1) ให้ผลลัพธ์ดีที่สุดได้ค่า MAPE เท่ากับ 

78.46725 การพยากรณ์ล่วงหน้า 24 เดือน แบบจําลอง EGARCH(1,1) ให้ผลลัพธ์ดีที่สุดได้ค่า MAPE เท่ากับ 

77.17774  

 

สรปุและอภิปรายผลการวิจยั 

จากผลการวจิยัพบว่าสกุลเงนิดจิติอล DOGE Coin เมื่อใชข้อ้มูล 12 เดอืนสรา้งแบบจําลอง แบบจําลองทีใ่หผ้ลลพัธ์ดี

ที่สุดในแต่ละช่วงเวลาไม่เหมือนกัน ในขณะที่เมื่อใช้ข้อมูล 24 เดือนสร้างแบบจําลอง ผลลัพธ์จากแบบจําลอง 

ARIMA(12,1,1) ใหผ้ลลพัธ์ดทีีสุ่ดในทุกช่วงเวลาพยากรณ์ แสดงใหเ้หน็ว่าแบบจําลอง ARIMA เมื่อไดร้บัขอ้มูลในการ

สรา้งแบบจาํลองทีม่ากขึน้ทาํใหไ้ดผ้ลลพัธท์ีด่กีว่าแบบจาํลองอื่น แต่ในขณะเดยีวกนัค่า MAPE มค่ีาสงูขึน้ มากกว่าการ

พยากรณ์ในช่วงเวลาทีใ่ชข้อ้มลู 12 เดอืนสรา้งแบบจาํลอง เน่ืองมาจากขอ้มูลในการสรา้งแบบจาํลองมคีวามผนัผวนที่

มากขึน้และราคาสาํหรบัการพยากรณ์ขอ้มลูหลงัจากใชข้อ้มลู 24 เดอืนสรา้งแบบจาํลอง มคีวามผนัผวนมากขึน้กว่าการ

พยากรณ์ข้อมูลหลงัจากใช้ขอ้มูล 12 เดือนสร้างแบบจําลอง ทําให้ได้ผลลพัธ์ค่า MAPE สูงขึ้น และในส่วนสกุลเงนิ

ดจิติอล BINANCE Coin เมื่อใชข้อ้มลู 12 เดอืนสรา้งแบบจาํลอง แบบจาํลองทีใ่หผ้ลลพัธส่์วนใหญ่ดทีีสุ่ดคอืแบบจาํลอง 

ARIMA(1,1,1) ซึ่งแตกต่างจากช่วงการใชข้อ้มูล 24 เดอืนสรา้งแบบจําลอง ทีผ่ลลพัธแ์บบจําลองดทีีสุ่ด 2 แบบจําลอง

คอื EGARCH(1,1) และ GJR-GARCH(1,1) เน่ืองจากขอ้มูลในช่วง 12 เดอืนที่ใช้สร้างแบบจําลอง มคีวามผนัผวนที่

น้อยกว่าทําใหแ้บบจาํลอง ARIMA(1,1,1) แสดงผลลพัธท์ีด่กีว่า ในขณะทีข่อ้มลู 24 เดอืนทีใ่ชส้รา้งแบบจําลอง มคีวาม

ผนัผวนที่มากกว่า ซึ่งแบบจําลองในกลุ่ม GARCH แสดงผลลพัธ์ได้ดกีว่าแบบจําลอง ARIMA(1,1,1) อย่างไรก็ตาม 

ผลลพัธ์จากการวจิยัแสดงใหเ้หน็ว่าไม่มแีบบจาํลองทีด่ทีีสุ่ดสําหรบัทัง้สองสกุลเงนิดจิติอล การพยากรณ์ทีใ่หผ้ลลพัธด์ี

ทีสุ่ดจะอยู่ในช่วง 3 เดอืนแรกของการพยากรณ์ การสรา้งแบบจาํลองจะตอ้งประเมนิจาํนวนขอ้มลูทีใ่ชส้ําหรบัการสรา้ง

และความผนัผวนของชุดขอ้มลูซึง่จะส่งผลต่อการพยากรณ์ราคาในอนาคต  

ข้อเสนอแนะท่ีได้รบัจากการวิจยั 

จากผลการศึกษาการพยากรณ์ความผนัผวนของราคาสกุลเงินดิจิทลั BINANCE COIN และ DOGE COINผู้วจิยัมี

ขอ้เสนอแนะการพยากรณ์ราคาในอนาคตในช่วง 3 เดอืนแรกโดยส่วนใหญ่จะใหค้วามแม่นยาํมากทีสุ่ด และผลลพัธจ์าก

การพยาการณ์ล่วงหน้าในช่วงเวลาทีน่านกว่าน้ี โดยส่วนใหญ่จะใหผ้ลลพัธท์ีแ่ม่นยาํน้อยกว่า 3 เดอืนแรก 

ข้อเสนอแนะในการวิจยัครัง้ต่อไป 

เลอืกใช้ขอ้มูลราคาสําหรบัการสร้างแบบจําลองและเลอืกช่วงเวลาพยากรณ์ทีน่อกเหนือจากงานวจิยัฉบบัน้ี จะทําให้

สามารถเหน็แนวโน้มและทศิทางการปรบัตวัของราคาไดช้ดัเจนมากยิง่ขึน้ นอกจากน้ีอาจเลอืกใชข้อ้มูลในรูปแบบอื่น 
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เช่นใช้ข้อมูลรายเดือน รายสัปดาห์ และอาจใช้แบบจําลองอื่นๆ เช่น ARIMAX, NGARCH, TGARCH เพื่อนํามา

พยากรณ์ค่าคาดการณ์ในอนาคต เพื่อเปรยีบเทยีบแบบจาํลองทีม่คีวามหลากหลายมากยิง่ขึน้ 
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